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บทคัดย่อ 

 
ไก่พื้นเมืองพันธุ์ประดู่หางด าเป็นพันธุ์ที่มีการเลี้ยงมากที่สุดในประเทศไทยและมีความหลากหลายทาง

พันธุกรรมเป็นอย่างมาก ผู้ที่ไม่มีประสบการณ์และความช านาญไม่สามารถแยกระหว่างพันธุ์แท้และลูกผสมได้
อย่างถูกต้อง ในการทดลองนี้จึงได้น าเสนอการใช้เทคนิคการเรียนรู้เชิงลึกด้วยโครงข่ายประสาทเทียมแบบคอน
โวลูชันซึ่งเป็นเทคนิคในการจ าแนกภาพที่มีประสิทธิภาพในการแก้ไขปัญหานี้ ใช้ไก่พื้นเมืองพันธุ์ประดู่หางด า
พันธุ์แท้และลูกผสมระหว่างประดู่หางด ากับเหลืองหางขาวจ านวน 4 กลุ่ม ดังนี้ พันธุ์แท้เพศผู้ พันธุ์แท้เพศเมีย 
ลูกผสมเพศผู้ และลูกผสมเพศเมีย เก็บข้อมูลภาพกลุ่มละ 250 ภาพ รวมเป็น 1 ,000 ภาพ ทดสอบ
สถาปัตยกรรม 4 แบบ คือ LeNet-5, AlexNet, CNN1 และ CNN2 ปรับขนาดภาพเป็น 224x224 พิกเซล 
โดยก าหนดรอบในการประมวลผลเป็น 10 และ 20 รอบ จากการทดลองพบว่า การใช้สถาปัตยกรรมแบบ 
LeNet-5 และฟังก์ชันกระตุ้นเรคติไฟด์ลินเนียนยูนิต ประมวลผล 20 รอบ มีความแม่นย าในการเรียนรู้ การ
ตรวจสอบ และการทดสอบมากที่สุด แต่สถาปัตยกรรมแบบ CNN2 ประมวลผล 20 รอบ สามารถท านายผลได้
ถูกต้องมากที่สุด คือ 96.67% จากผลการทดลองแสดงให้เห็นว่าการใช้สถาปัตยกรรมอย่างง่ายของโครงข่าย
ประสาทเทียมแบบคอนโวลูชันอย่าง CNN2 สามารถจ าแนกพันธุ์ไก่พื้นเมืองได้อย่างมีประสิทธิภาพ 
ค าส าคัญ: การเรียนรู้เชิงลึก  โครงข่ายประสาทเทียมแบบคอนโวลูชัน  การจ าแนก   
             ไก่พื้นเมืองพันธุ์ประดู่หางด า 
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Abstract 
 

Once talk about Thai native chicken, Pradu Hang Dam is the most domesticated breed 
native chicken. However, it has great genetic diversity. Thus, people who has no experience 
and expertise hardly to distinguish between purebreds and cross breed. In this experiment, 
designed to use deep learning techniques with convolutional neural networks is presented as 
an effective image classification technique to solve this problem. Four groups of Pradu Hang 
Dam Thai native chicken and crossbreed between Pradu Hang Dam and Leung Hang Khao 
were used as follows: purebred male, purebred female, crossbreed male, and crossbreed 
female. Image dataset collected 250 images per group, a total of 1,000 images. Four 
architectures were tested: LeNet-5, AlexNet, CNN1 and CNN2 with resize to 224x224 pixels and 
then trained at 10 and 20 epochs, respectively. From the experiment it was found that using 
the LeNet-5 architecture with ReLu and then trained at 20 epochs has the highest training, 
validation, and testing accuracy but the CNN2 architecture and then trained at 20 epochs able 
to predict the results with 96.67% accuracy. The results showed that the using a simple 
architecture of convolutional neural network like CNN2 can efficiently classify Thai native 
chicken breeds 
 
Keywords: Deep Learning, Convolutional Neural Network, Classification,  
                Pradu Hang Dam Thai Native Chicken 
 

บทน า 
 

ไก่พื้นเมืองมีชื่อวิทยาศาสตร์ว่า Gallus dom- 
esticus มีการเลี้ยงอยู่ในทุกภูมิภาคของประเทศไทย เพื่อ
จุดประสงค์ในการบริโภค ความสวยงาม และเกมกีฬา ไก่
พื้นเมืองที่มีการพัฒนาขึ้นมาเพื่อเกมกีฬา เรียกว่า ไก่ชน 
โดยไก่ชนไทยถือเป็นมรดกภูมิปัญญาทางวัฒนธรรมของ
ชาติ โดยได้มีการประกาศขึ้นทะเบียนมรดกภูมิปัญญาทาง
วัฒนธรรมของชาติ ประจ าปีพุทธศักราช 2557 และสาย
พันธุ์ไก่ชนที่ได้รับการรับรองจากสมาคมอนุรักษ์และ
พัฒนาไก่พื้นเมืองไทยมีทั้งหมด 10 สายพันธุ์ ได้แก่ เหลือง
หางขาว ประดู่หางด า เขียวหางด า เทาหางด า นกแดงหาง
แดง ทองแดงหางด า นกกดหางด า ลายหางขาว เขียวเลา
หางขาว และประดู่เลาหางขาว (สุกัญญา, 2557) ส่วนกรม
ปศุสัตว์ได้รับรองพันธุ์ไก่พื้นเมืองไทยไว้ 4 สายพันธุ์ คือ 
เหลืองหางขาว ไก่ประดูหางด า แดง และชี (กรมปศุสัตว์, 
2546) โดยไก่พื้นเมืองที่นิยมเลี้ยงมากที่สุด คือ ประดู่หาง
ด า และเหลืองหางขาว ตามล าดับ (พรรณระพี และคณะ 
(2543ก), สุกัญญา (2557) สุภาวดี (2557), นิสิต (2558), 

อรอนงค์ แลคณะ (2559)) และเป็นพันธุ์ที่มีความหลาก 
หลายในด้านสีขนเป็นอย่างมาก (พน, (2543), พรรณระพี 
และคณะ (2543ก))  ส าหรับไก่พื้นเมืองประดู่หางด านั้น
เป็นไก่ไทยพันธุ์แท้แต่โบราณมีถิ่นก าเนิดในแถบภาคกลาง
ของประเทศไทย ได้แก่ สุพรรณบุรี อยุธยา ฉะเชิงเทรา 
มีนบุรี หนองจอก สิงห์บุรี อ่างทอง พิจิตร และสุโขทัยเป็น
แหล่งก าเนิดไก่ประดู่หางด าชั้นดี ปัจจุบันได้แพร่หลายไป
ทั่วประเทศไทย และต่างประเทศในแถบเอเชีย  เช่น 
มาเลเซีย ฟิลิปปินส์ อินโดนีเซีย บรูไน ไก่ประดู่หางด า
ปัจจุบันหลายท้องถิ่นก าลังอนุรักษ์พัฒนาสายพันธุ์ โดย 
เฉพาะสมาคมอนุรักษ์และพัฒนาไก่พื้นเมือง และจังหวัด
สุโขทัยก าลังอนุรักษ์จดทะเบียนลิขสิทธิ์โลกไว้ให้เป็นมรดก
ของไทยและของโลกต่อไป 

ไก่ประดู่หางด าที่เป็นพันธุ์แท้แต่โบราณมีอยู่ 3 
สายพันธุ์ (พน, 2543) คือ 1) ประดู่เมล็ดมะขาม หรือ
ประดู่มะขาวคั่ว เป็นประดู่พันธุ์แท้แต่โบราณ พันธุ์ยอด
นิยมมี 2 เฉดสี คือ สีแก่ เรียกประดู่มะขามไหม้ หรือประดู่
ด า แบบสีโอ๊กแก่ และสีอ่อน เรียกประดู่แดง แบบสีโอ๊ก
อ่อน ลักษณะเด่นประจ าพันธุ์ของประดู่มะขามคั่วคือมีขน
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พื้นตัว ขนปีก ขนหางพัด หางกระลวย สีด าสนิทไม่มีสีขาว 
หรือสีอื่น ๆ แซม ขนสร้อยคอ สร้อยปีก สร้อยหลัง ระย้า 
และขนปิดหูสีประดู่สีเดียวกันทั้งตัวไม่มีขนสีอื่น ๆ แซม
เช่นกัน ตาสีไพลหรือแดง ปาก เกล็ด แข้ง เล็บ เดือย สี
น้ าตาลแก่ หนังสีแดงถือว่าเป็นเอกเหนือประดู่อย่างอื่น
ทั้งสิ้น 2) ประดู่แสมด า ลักษณะมีขนพื้นตัว ขนปีก ขนหาง
พัด หางกระลวย สีด าสนิทไม่มีขนสีขาวหรือสีอื่นๆ แซม 
ขนสร้อยคอ สร้อยปีก สร้อยหลัง ระย้า ขนปิดหูสีประดู่ด า 
ตาสีด า ปาก เกล็ด แข้ง เดือย เล็บ สีด าสนิท หนังสีด าคล้ า 
ๆ มองดูคล้ายไก่ด าของจีน สีทะมึนไม่สดใส เป็นรองประดู่
มะขามคั่ว และ 3) ประดู่แข้งเขียวตาลายหรือประดู่เมือง
สิงห์ มีลักษณะขนพื้นตัว ขนปีก ขนหางพัด หางกระลวยสี
ด าสนิท ไม่มีสีขาวหรือสีอื่น ๆ แซม ขนสร้อยคอ สร้อยปีก 
สร้อยหลัง ระย้า ขนหูสีประดู่แบบมะขามคั่ว ตาสีแดงหรือ
สีไพลมีเส้นตาสีด า หรือลายด า ปาก เกล็ด แข้ง เล็บ เดือย 
สีออกเขียวคล้ าแบบสีหยก หนังสีเขียวคล้ายสีแข้ง มองดู
คล้ าๆ ไม่สดใส สันนิษฐานว่าน่าจะกลายพันธุ์มาจากการ
ผสมข้ามพันธุ์ระหว่างประดู่มะขามไหม้กับประดู่แสมด าจึง
มีลักษณะของทั้ง 2 พันธุ์อยู่ ประดู่แข้งเขียวตาลายจึงเป็น
รองประดู่แสมด า นอกเหนือจาก 3 สายพันธุ์นี้ถือว่าเป็น
ประดู่ธรรมดา กลายพันธุ์มาจากการผสมระหว่าง 3 สาย
พันธุ์นี้จะกลายเป็นไก่กลายพันธุ์ เลือดไม่บริสุทธิ์ เช่น 
ประดู่แข้งเขียวเดือยด า แข้งน้ าตาลเดือยด า แข้งขาวเดือย
ด า แข้งเขียวตาลาย แข้งเขียวตาเหลือง เป็นต้น 

ปัจจุบันนี้การพัฒนาสายพันธุ์ไก่พื้นเมือง เพื่อ
เป็นไก่ชนที่ดีตามอุดมคติของนักชนไก่ คือ เชิงไทย ไวพม่า 
หนังหนาแบบเวียดนาม นั้นท าให้กลุ่มผู้เลี้ยงไก่พื้นเมืองไว้
เพื่อจุดประสงค์ในเกมส์กีฬาจะมีการน าไก่พื้นเมืองของ
ต่างประเทศเข้ามาผสมกับไก่พื้นเมืองไทยท าให้เกิดไก่
พื้นเมืองลูกผสมขึ้นเป็นจ านวนมากสร้างความหลากหลาย
ทางพันธุกรรมมากขึ้นตามไปด้วย หากไม่มีการอนุรักษ์
เอาไว้ต่อไปในอนาคตไก่พื้นเมืองไทยพันธุ์แท้อาจหมดไป 
และเพื่อเป็นการอนุรักษ์ไก่พื้นเมืองไทยให้คงอยู่ต่อไป 
หน่วยงานภาครัฐและเอกชนหลายแห่งจึงได้มีการจัดการ
ประกวดไก่พื้นเมืองโดยมีการตัดสินตามลักษณะอุดม
ทัศนีย์ไก่พื้นเมืองไทย เพื่อให้คนไทยได้ตระหนักและเห็น
ความส าคัญของการอนุรักษ์ไก่พื้นเมืองสายพันธุ์ไทยในคง
อยู่จนชั่วลูกชั่วหลาน แต่การจะสามารถจ าแนกไก่พื้นเมือง
พันธุ์แท้ได้อย่างถูกต้องก็ไม่ใช่เรื่องง่ายต้องอาศัยความ
ช านาญและประสบการณ์เป็นอย่างมาก ถึงกระนั้นก็ยังมี
โอกาสผิดพลาดได้ (สุชาติ และคณะ, 2560) 

ในปัจจุบันเทคโนโลยีทางด้านปัญญาประดิษฐ์ 
(Artificial Intelligence: AI) ก าลังมีบทบาทอย่างมากใน
งานทางด้านการเกษตร เพราะมีสมองกลที่ชาญฉลาด 
สามารถจดจ า จ าแนก และประมวลผลข้อมูล (ภาพ เสียง 
ข้อความ) ได้อย่างมีประสิทธิภาพ โดยสมองกลเป็นการ
เรียนรู้ของเครื่อง (Machine Learning: ML) ที่มีการเรียน 
รู้จากข้อมูล แล้วน าความรู้นั้นมาใช้ในการวิเคราะห์ 
คาดการณ์ หรือขับเคลื่อนสิ่งต่าง ๆ ให้กับปัญญาประดิษฐ์ 
การเรียนรู้ของเครื่องสามารถน าไปใช้งานได้หลายรูปแบบ
โดยอาศัยโปรแกรมที่เรียกว่าอัลกอริทึม (algorithm) และ
อัลกอริทึมที่ก าลังได้รับความนิยมคือ การเรียนรู้เชิงลึก 
(Deep Learning: DL) ซึ่งมีวิธีการเรียนรู้ด้วยเทคนิคการ
ท างานที่เป็นลักษณะเครือข่ายประสาทเทียม (Artificial 
Neuron Network: ANN) ที่มีความลึกหลายชั้น (Deep 
Neural Network: DNN) คล้ายโครงข่ายประสาทในสมอง
ของมนุษย์ และในปี ค.ศ. 1998 LeCun et al. ได้น าเสนอ
โครงข่ายประสาทเทียมที่มีลักษณะการท างานแบบคอน
โวลูชัน (convolutional networks) โดยการเพิ่มจ านวน
ชั้นซ่อน (hidden layer)   เพื่อช่วยให้การค านวณหา
ลักษณะเด่นของรูปภาพมีประสิทธิภาพมากขึ้น และเรียก
เทคนิคนี้ว่า โครงข่ายประสาทเทียมแบบคอนโวลูชัน 
(Convolutional Neural Network: CNN)   หลักการท า 
งานเป็นกระบวนการสกัดลักษณะเด่น (Feature Extrac- 
tion) โดยการแยกเอาคุณลักษณะเด่นของวัตถุที่อยู่ใน
ภาพออกมาก่อน เช่น เส้นขอบ เส้นโค้ง และเส้นเอียง 
จากนั้ น เป็นการน า เข้ า  ( Input)  ข้อมู ล เหล่ านั้ น ไป
ประมวลผลในเครือข่ายเส้นประสาท (Neural Network) 
เพื่อหาความน่าจะเป็นแล้วจ าแนก (Classification) ว่า
ผลลัพธ์หรือข้อมูลที่ส่งออก (Output) นั้นคืออะไร (กอบ
เกียรติ, 2565) ด้วยเหตุนี้จึงมีการน าเทคนิคการเรียนรู้เชิง
ลึกด้วยโครงข่ายประสาทเทียมแบบคอนโวลูชันมาใช้
ประโยชน์ในการจ าแนกพืช สัตว์ ผลิตภัณฑ์จากสัตว์ หรือ
แม้แต่การวินิจฉัยโรคทั้งในพืชและสัตว์ ส าหรับโครงสร้าง
การท างานของโครงข่ายประสาทเทียมแบบคอนโวลูชัน
แบ่งออกเป็นชั้น (layer) ประกอบด้วย ชั้นน าเข้า ชั้นซ่อน 
และชั้นน าออก โดยจ านวนหมวด (node) ของชั้นน าออก
ขึ้นอยู่กับจ านวนหมวดหมู่ (class) ของชุดข้อมูลภาพ 
(ภาพที่ 1)  หากค่าความน่าจะเป็น (probability) มีค่าสูง 
สุดอยู่ที่หมวดใดถือว่านั้นเท่ากับค าตอบที่ได้จากการ
ท านายผล (prediction) 
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ภาพที่ 1 ขั้นตอนการท างานของโครงข่ายประสาทเทียมแบบคอนโวลูชัน 
 

ส าหรับการวิจัยที่เกี่ยวข้องกับการน าเทคนิคการ
เรียนรู้เชิงลึกด้วยโครงข่ายประสาทเทียมแบบคอนโวลูชัน
มาใช้ทางด้านการผลิตสัตว์ มีดังนี้ Hansen et al. (2018) 
ใช้โครงข่ายประสาทเทียมแบบคอนโวลูชันในการจดจ า
ใบหน้าสุกร Yao et al. (2020) ใช้โครงข่ายประสาทเทียม
แบบคอนโวลูชันในการจ าแนกเพศของไก่ไข่ Wang et al. 
(2020) ใช้โครงสร้างสถาปัตยกรรม LeNet-5 ในการจดจ า
ใบหน้าสุกร Khan et al. (2020) ใช้โครงข่ายประสาท
เทียมแบบคอนโวลูชันเชิงลึกด้วยฟังก์ชันกระตุ้นเรคติไฟด์
ล ินเนียนยูน ิต ในการจ าแนกใบหน้าสัตว์ Singh et al. 
(2020) ใช้โครงข่ายประสาทเทียมแบบคอนโวลูชันในการ
จ าแนกภาพนกที่อยู่ตามธรรมชาติ Raj et al. (2020) ใช้
การดัดแปลงสถาปัตยกรรม VGGNet ในการจ าแนกพันธุ์
นก (ตารางที่ 1) จะเห็นได้ว่าเทคนิคนี้ยังคงมีการวิจัยและ
พัฒนาอย่างต่อเนื่องเพื่อให้ได้เทคนิคที่มีประสิทธิภาพมาก
ที่สุดในการน าไปประยุกต์ ใช้ ให้ เกิดประโยชน์และ
เหมาะสมกับสัตว์แต่ละชนิด  
 จากการค้นคว้าเอกสารที่เกี่ยวข้องกับการน า
เทคนิคโครงข่ายประสาทเทียมแบบคอนโวลูชันมาใช้ใน
การจ าแนกภาพเพื่อระบุชนิดของไก่มีน้อยมากโดยเฉพาะ
ในไก่พื้นเมืองไทยยังไม่พบข้อมูลเลย ดังนั้นผู้วิจัยจึงมี
แนวคิดในการน าเอาเทคนิคนี้มาใช้ในการจ าแนกข้อมูล 

ภาพไก่พื้นเมืองระหว่างพันธุ ์แท้และลูกผสม โดยเริ ่ม
จากพันธุ์ที่นิยมเลี้ยงกันมากที่สุดในประเทศไทย นั้นคือ 
พันธุ์ประดู่หางด า โดยวัตถุประสงค์ของการทดลองนี้
คือการพัฒนาสถาปัตยกรรมที ่เหมาะสมส าหรับการ
จ าแนกภาพไก่พื้นเมืองไทย  เพื่อเพิ่มประสิทธิภาพใน
การตรวจสอบพันธุ ์ไก่พื ้นเมือง  ส าหรับการน าไปใช้
ประโยชน์ในการอนุรักษ์ไก่พื้นเมืองไทยพันธุ์แท้ ด้วย
การทดสอบสถาปัตยกรรม LeNet-5, AlexNet และ
สถาปัตยกรรมที่พัฒนามาขึ้นมาอีก 2 แบบ คือ CNN1 
และ CNN2 ข้อมูลที่ได้จากการทดลองจะน าไปต่อยอด
ในการศึกษาการจ าแนกไก่พื ้นเมืองพันธุ ์อื ่น ๆ แล้ว
น าไปพัฒนาเครื ่องมือในการจ าแนกไก่พื ้นเมือง ไทย
ต่อไปในอนาคต  
 

วิธีการวิจัย 
 

การวิจัยนี้เป็นการน าเสนอการจ าแนกพันธุ์ไก่
พื้นเมืองพันธุ์ประดู่หางด าโดยการใช้เทคนิคการเรียนรู้เชิง
ลึกด้วยโครงข่ายประสาทเทียมแบบคอนโวลูชัน เพื่อหา
สถาปัตยกรรมที่เหมาะสมส าหรับการจ าแนกข้อมูลภาพไก่
พื้นเมือง มีการด าเนินงาน ดังนี้ 
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ตารางท่ี 1 สรุปงานวิจัยที่เกี่ยวข้องกับการจ าแนกภาพสัตว์ชนิดต่างๆ  
ชนิด สถาปัตยกรรมของโครงข่าย

ประสาทเทียมแบบคอนโวลู
ชัน 

ประสิทธิภาพของการทดสอบโมเดล ท่ีมา 

สุกร VGG-Face ความแม่นย าของการเรียนรู้ 96.7% Hansen et al. (2018) 
ไก่ไข่ VGG-19 ความแม่นย า 96.85% Yao et al. (2020) 
สุกร LeNet-5 ความแม่นย าของการเรียนรู้ 97.6% Wang et al. (2020) 
สัตว์ชนิดต่างๆ DCNN ความแม่นย า 92% Khan et al. (2020) 
นก CNN ความแม่นย าของการเรียนรู้ 93% 

ความแม่นย าของการทดสอบ 80% 
Singh et al. (2020) 

นก CNN พัฒนามาจาก  
VGGNet 

ความแม่นย าของการเรียนรู้ 93.19% 
ความแม่นย าของการทดสอบ 84.91% 

Raj et al. (2020) 

ไก ่ Ayam6Net ความแม่นย า 92.9% Calvin et al. (2021) 
สัตว์ชนิดต่างๆ CNN 2 ชั้น ความแม่นย าของการเรียนรู้ 100% Mohammed and Hussain 

(2021) 
ไก ่ ResNet-50 ความแม่นย า 95.2% Ren et al. (2022) 
 
การเตรียมข้อมูลภาพไก่พื้นเมือง 
 
 ในการทดลองนี้ใช้ไก่พื้นเมืองพันธุ์ประดู่หางด า
พันธุ์แท้จากคณะเกษตรศาสตร์ มหาวิทยาลัยขอนแก่น ซึ่ง
เป็นแหล่งรวบรวมและพัฒนาไก่พื้นเมืองพันธุ์ประดู่หางด า 
ส าหรับไก่พื้นเมืองพันธุ์ประดู่หางด าลูกผสมเกิดจากการ
ผสมระหว่างประดู่หางด าพันธุ์แท้กับไก่พื้นเมืองเหลืองหาง
ขาวพันธุ์แท้ที่ ได้จากศูนย์วิจัยและบ ารุงพันธุ์สัตว์ปีก
กบินทร์บุรี จ.ปราจีนบุรี ของกรมปศุสัตว์ ซึ่งเป็นแหล่ง
รวบรวมและพัฒนาไก่พื้นเมืองพันธุ์เหลืองหางขาว ส าหรับ
การเก็บข้อมูลภาพจะเก็บข้อมูลทั้งเพศผู้และและเพศเมีย
อายุ 20 สัปดาห์ขึ้นไป จ านวน 200 ตัว แบ่งตามพันธุ์และ
เพศเป็นกลุ่มละ 50 ตัว ใช้กล้องถ่ายภาพดิจิตอลของ
สมาร์ทโฟน OPPO Reno3 Pro รุ่น CPH2037 ในการ
เก็บข้อมูลภาพ โดยคุณสมบัติของกล้อง คือ มีความ
ล ะ เ อ ีย ด  64 MP + 13 MP (Telephoto) + 8 MP 
(UltraWide) + 2 MP (MONO) (Quad Camera) 

ข น า ด ภ า พ ส ูง ส ุด  3,120 x 4,160 พ ิก เ ซ ล  (pixel) 
สถานที่และอุปกรณ์ในการถ่ายภาพประกอบด้วย โต๊ะ
ที ่มีพื ้นสีขาวปูด้วยฟิวเจอร์บอร์ดสีขาวป้องกันไก่ลื ่น
ขณะถ่ายภาพ พื้นหลังใช้กระดานไวท์บอร์ดสีขาวที่ได้ท า
ตารางขนาด 1x1 นิ้ว ส าหรับวัดส่วนสูงของไก่พื้นเมือง 
ส าหร ับการใช ้พื้นหลังภาพเป็นสีขาวเพื่อเป็นการจัด
สภาพแวดล้อมของภาพถ่ายให้เหมือนกันทุกภาพ (รูปที่ 
2) ก าหนดระยะห่างของกล้องถ่ายภาพและไก่พื้นเมือง
ประมาณ 80 เซนติเมตร เพื่อให้ข้อมูลภาพที่ได้มีระยะ
ในการถ่ายภาพใกล้เคียงกันทุกภาพ เก็บข้อมูลภาพกลุ่ม
ละ 250 ภาพ รวมเป็น 1,000 ภาพ การทดลองนี้ใช้การ
เขียนด้วยภาษาไพทอน (python) ด้วยการใช้ Intera- 
ctive Python ที ่ใ ช ้ Interface บนเว ็บ เบราว ์เ ซอร ์ 
ท างานในลักษณะ server-client model ที ่เร ียกว่า 
jupyter notebook มีเบื้องหลังตัวท างานประมวลผล
คือ IPython และ Jupyter Lab server แบบ Local- 
host (Localhost:8888) (กอบเกียรติ, 2565)
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                (ก)                                (ข)                                  (ค)                                (ง) 
รูปที่ 2 ตัวอย่างภาพไกพ่ื้นเมืองพันธุ์ประดู่หางด า (ก) พันธุ์แท้เพศผู้ (ข) พันธุ์แท้เพศเมีย (ค) ลูกผสมเพศผู้ และ (ง) ลูกผสม
เพศเมีย 

 
การสร้างและการทดสอบโมเดล 
 
 สถาปัตยกรรมที่ ใช้ ในงานทดลองนี้ ได้แก่  
LeNet-5, AlexNet และสถาปัตยกรรมที่พัฒนาขึ้นโดยมี 
LeNet-5 เป็นต้นแบบซึ่ง เป็นสถาปัตยกรรมอย่างง่าย 
ส าหรับ LeNet-5 เป็นสถาปัตยกรรมพื้นฐานของโครงข่าย
ประสาทเทียมแบบคอนโวลูชันที่ถูกพัฒนาและน าเสนอ
โดย LeCun et al. ในปี ค.ศ. 1998 เป็นสถาปัตยกรรมที่
เหมาะส าหรับการจ าแนกตั้งแต่ 1-10 กลุ่ม ส่วน AlexNet 
เป็นสถาปัตยกรรมที่ชนะเลิศในการแข่งขัน ImageNet 
Large Scale Visual Recognition Competition 
(ILSVRC) ในปี ค.ศ. 2012 มีลักษณะสถาปัตยกรรมคล้าย 
LeNet-5 ใช้ในการจ าแนกตั้งแต่ 1-1000 กลุ่ม ส าหรับ
สถาปัตยกรรมอีก 2 แบบที่ใช้ในงานทดลองนี้ คือ CNN1 
และ CNN2 ผู้ วิจัยเลือกพัฒนาโดยใช้  LeNet-5 เป็น
ต้นแบบเพราะเป็นสถาปัตยกรรมคลาสสิคพื้นฐานของ
โครงข่ายประสาทเทียมแบบคอนโวลูชันที่มีการน าไป
ประยุกต์ใช้ในงานด้านต่าง ๆ (กอบเกียรติ, 2565) เพื่อหา
สถาปัตยกรรมที่เหมาะสมส าหรับการแจกไก่พื้นเมืองให้
รวดเร็วและมีประสิทธิภาพมากที่สุด 

การทดสอบโมเดลเริ่มจากการน าเข้าข้อมูลภาพ
ไก่พื้นเมืองมาท าการปรับขนาดภาพจาก 3,456x3,456 
พิกเซล เป็น 224x224 พิกเซล แล้วปรับสเกลข้อมูลให้
มีค่าระหว่าง 0 ถึง 1 ด้วยวิธี Normalization โดยท า
การหารข้อมูลด้วย 255 ส าหรับข้อมูลจะแบ่งออกเป็น 3 
ชุด ได้แก่ ชุดข้อมูลส าหรับการเรียนรู ้ (Training set) 
ชุดข้อมูลส าหรับตรวจสอบ (Validation set) และชุด
ข้อม ูลส าหร ับการทดสอบ (Test set) โดยทดสอบ
โ ม เ ด ล ด ้ว ย อ ัต ร า ส ่ว น  8 0 :10:10 ท า ก า รส ร้ า ง
สถาปัตยกรรมและทดสอบโมเดลจ านวน 3 ครั้ง แล้วหา
ค่าเฉลี่ย และก าหนดจ านวนรอบที่ใช้ในประมวลผล 2 
ระดับ ดังนี้ 10 และ 20 รอบ (epoch) (รูปที่ 3)   

สถาปัตยกรรมของโครงข่ายประสาทเทียมแบบ
คอนโวลูชันในการทดลองนี้มี 4 แบบ ดังนี้ 
 1) สถาปัตยกรรมแบบ  LeNet-5 ประกอบ 
ด้วย ชั ้นคอนโวลูชัน จ านวน  3 ชั้น ประกอบด้วย ผัง
คุณลักษณะ (Feature map) ในชั้นที่ 1-3 เท่ากับ 6, 
16, และ 120 ตามล าดับ ใช้ตัวกรอง (Filter) ขนาด 
5x5 และเลื่อน (Stride) ครั้งละ 1 พิกเซล ชั้นพูลลิ่งใช้
การพูลลิ ่งด้วยค่าเฉลี ่ย จ านวน 2 ชั ้น แต่ละชั ้นประ 
กอบด้วย ขนาดตัวกรอง 2x2 เลื่อนครั้งละ 2 พิกเซล 
ชั้นเชื่อมโยงสมบูรณ์ จ านวน  1 ชั้น ประกอบด้วย 84 
โหนดทดสอบฟังก ์ช ันกระตุ ้น  2 แบบ ค ือ ฟ ังก ์ช ัน 
ไ ฮ เปอร ์โบล ิค แทงก ์เ จนท ์ ( Hyperbolic Tangent 
Function: tanh) (LeCun et al., 1988)  และฟังก์ชันเร
ค ต ิไ ฟ ด ์ล ิน เ น ีย น ย ูน ิต   ( Rectified Linear Units: 
ReLU) 
 2) สถาปัตยกรรมแบบ AlexNet (Krizhevsky 
et al., 2012) ประกอบด้วย ชั้นคอนโวลูชัน จ านวน 5 
ชั้น ประกอบด้วย ผังคุณลักษณะ (Feature map) ใน
ชั้นที่ 1 เท่ากับ 96 ใช้ตัวกรอง (Filter) ขนาด 11x11 
และเลื่อน (Stride) คลั้งละ 2 พิกเซล ในชั้นที่ 2 มีผัง
คุณลักษณะเท่ากับ 256 ใช้ตัวกรองขนาด 5x5 และ
เลื ่อนครั้งละ 2 พิกเซล ในชั ้นที่ 3-5 มีผังคุณลักษณะ
เท่ากับ 384, 384, และ 256 ตามล าดับ  ใช้ตัวกรอง
ขนาด 3x3 และเลื่อนทีละ 2 พิกเซล  ชั้นพูลลิ่งใช้การ
พูลลิ ่งด้วยค่าสูงสุด จ านวน 3 ชั้น แต่ละชั้นประกอบ 
ด้วย ขนาดตัวกรอง 3x3 เลื ่อนครั้งละ 2 พิกเซล ชั ้น
เชื่อมโยงสมบูรณ์ จ านวน 2 ชั้น ประกอบด้วย 4,096 
โหนด ใช้ฟังก์ชันกระตุ้นเรคติไฟด์ลินเนียนยูนิต 
 3) สถาป ัตยกรรมแบบคอนโวล ูช ัน  2 ชั ้น 
(CNN1) ประกอบด้วย ชั ้นคอนโวลูชัน จ านวน  2 ชั ้น 
ประกอบด้วย ผังคุณลักษณะในชั้นที่ 1-2 เท่ากับ 32 
และ 64 ตามล าดับ ใช้ตัวกรองขนาด 3x3 และเลื ่อน
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ครั้งละ 1 พิกเซล ชั ้นพูลลิ่งใช้การพูลลิ่งด้วยค่าสูงสุด 
จ านวน 2 ชั ้น แต่ละชั ้นประกอบด้วย ขนาดตัวกรอง 
2x2 เลื ่อนครั ้ง ละ 2 พิก เซล ชั ้น เชื ่อมโยงสมบูรณ ์ 
จ านวน 1 ชั้น ประกอบด้วย 64 โหนด และใช้ฟังก์ชัน
กระตุ้นเรคติไฟด์ลินเนียนยูนิต  
 4) สถาป ัตยกรรมแบบคอนโวล ูช ัน  3 ชั ้น 
(CNN2) ประกอบด้วย ชั ้นคอนโวลูชัน จ านวน  3 ชั ้น 
ประกอบด้วย ผังคุณลักษณะในชั้นที่ 1-3 เท่ากับ 32, 
64 และ  64 ตามล าดับ ใช้ต ัวกรองขนาด 3x3 และ

เลื ่อนครั ้งละ  1 พิกเซล ชั ้นพูลลิ ่ง ใช ้การพูลลิ ่งด ้วย
ค่าสูงสุด จ านวน 3 ชั้น แต่ละชั้นประกอบด้วย ขนาด
ตัวกรอง 2x2 เลื ่อนครั ้งละ 2 พิกเซล ชั ้นเชื ่อมโยง
สมบูรณ์ จ านวน 1 ชั้น ประกอบด้วย 64 โหนด และใช้
ฟังก์ชันกระตุ้นเรคติไฟด์ลินเนียนยูนิต  ทุกโครงสร้างใช้
ออฟต ิไ ม เซอร ์ (optimizer)  เ ป ็น อด ัม  (Adaptive 
Moment Estimation; Adam) และใช้ฟังก์ชันซอฟต์
แมกซ์ (Softmax function) ในการค านวณหาความ
น่าจะเป็นเพื่อท านายผลข้อมูลส่งออก 

 

 
รูปที่ 3 ขั้นตอนการจ าแนกภาพไก่พื้นเมืองด้วยสถาปัตยกรรม LeNet-5, AlexNet, CNN1, และ CNN2 
 
การประเมินประสิทธิภาพของโมเดล  
 

การประเมินประสิทธ ิภาพของโมเดลด้วยการ
ค านวณหาค่าความแม่นย า (Accuracy) (สมการที่  1) 
(กอบเกียรติ, 2565) และการท านายผล (Prediction) 
ค านวณหาโดยการสุ ่มข้อมูลภาพไก่พื ้นเมืองจาก ชุด
ข้อมูลภาพชุด 

 
เดียวกับที่ใช้ในการทดสอบโมเดลทั้ง 4 กลุ่ม ๆ ละ 10 
ภาพ รวมเป็น 40 ภาพ น ามาทดสอบการท านายผล 
(Prediction) โดยการนับจ านวนภาพที่โมเดลท านาย
ถูกต ้องแล้วน าค านวณหาค่า เป ็น เปอร ์เซ ็นต ์ความ
ถูกต้องเพื่อวัดประสิทธิภาพของการท างานของโมเดล

 

Accuracy  =  
(TP+TN) x 100

(TP+TN+FP+FN)
 

 
โดยก าหนดให้ค่าที่พยากรณ์ถูกต้องเชิงบวก 

(True Positive: TP) เป็นข้อมูลที่ท านายตรงกับข้อมูลจริง
ในกลุ่มที่ก าลังพิจารณา ค่าที่พยากรณ์ถูกต้องเชิงลบ 
(True Negative: TN) เป็นข้อมูลที่ท านายตรงกับข้อมูล
จริงในกลุ่มที่ไม่ได้พิจารณา ค่าที่พยากรณ์ผิดพลาดเชิง

บวก (False Positive: FP) เป็นข้อมูลที่ท านายผิดเป็น
กลุ่มที่ก าลังพิจารณา และค่าที่พยากรณ์ผิดพลาดเชิงลบ 
(False Negative: FN) เป็นข้อมูลที่ท านายผิดเป็นกลุ่มที่
ไม่ได้พิจารณา

 
 
 

 
 
 

(1) 
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ผลการวิจัยและวิจารณ์ 
 

การเปรียบเทียบประสิทธิภาพของโมเดลด้วย
การทดสอบสถาปัตยกรรมของโครงข่ายประสาทเทียม
แบบคอนโวลูชันเพื่อจ าแนกภาพไก่พื้นเมืองพันธุ์ประดู่หาง
ด า จ านวน 4 กลุ่ม ได้แก่ พันธุ์แท้เพศผู้ พันธุ์แท้เพศเมีย 
ลู กผสม เพศผู้  และลู กผสม เพศ เมี ย  โดยทดสอบ
สถาปัตยกรรม 4 แบบ ได้แก่ LeNet-5, AlexNet, CNN1, 
และ CNN2 แบ่ งชุ ดข้อมู ลส าหรับการ เรี ยนรู้  การ
ตรวจสอบ และการทดสอบ ในอัตราส่วน 80:10:10 และ
ก าหนดการประมวลผล 2 ระดับ คือ 10 และ 20 รอบ 
จากการทดลองพบว่า สถาปัตยกรรม LeNet-5 ใช้ฟังก์ชัน
กระตุ้น ReLU และประมวลผลจ านวน 20 รอบ มีความ
แม่นย าของชุดข้อมูลการเรียนรู้ การตรวจสอบ และการ
ทดสอบ ดีที่สุด คือ 99.87, 99.48 และ 98.66% ตามล าดับ 
แต่สถาปัตยกรรมแบบ CNN2 ประมวลผล 20 รอบ 
สามารถท านายถูกต้องมากที่สุด คือ 96.67 % (ตารางที่ 
1) และเมื่อพิจารณาดูจะเห็นว่าทั้ง 2 สถาปัตยกรรมมีค่า
ความแม่นย าและการท านายผลในการทดสอบโมเดล
ใกล้เคียงกันมีค่าต่างกันเพียงเล็กน้อยเท่านั้น ดังนั้น
สถาปัตยกรรมทั้ง 2 แบบ สามารถน าไปใช้ในการจ าแนก

ภาพไก่พื้นเมืองได้อย่างมีประสิทธิภาพเช่นเดียวกัน  แต่
สถาปัตยกรรมแบบ CNN2 จะใช้เวลาในการประมวล
เรียนรู้น้อยกว่า LeNet-5 จากผลลัพธ์ดังกล่าวจะเห็นได้ว่า
เทคนิคโครงข่ายประสาทแบบคอนโวลูชันที่มีโครงสร้าง
สถาปัตยกรรมอย่างง่ายสามารถน ามาใช้ในการจ าแนก
ภาพไก่พื้นเมืองได้อย่างมีประสิทธิภาพ ซึ่งสอดคล้องกับ
การทดลองเกี่ยวกับการจ าแนกสัตว์ปีกหลายชนิด ดังนี้ 
Huang et al. (2019) ใช้โครงข่ายประสาทเทียมแบบคอน
โวลูชัน  จ าแนกนก 27 ชนิด พบว่า มีความแม่นย า  
93.98% Singh et al. (2020) ท าการจ าแนกนก 5 ชนิด 
ด้วยโครงข่ ายประสาทเทียมแบบคอนโวลูชัน ด้ วย
สถาปัตยกรรมอย่างง่ายพบว่า มีความแม่นย าในการเรียนรู้ 
93%      Raj et al. (2020) ใช้สถาปัตยกรรม VGGNet 
และฟังก์ชันกระตุ้นเรคติไฟด์ลินเนียนยูนิต ในการจ าแนก
นก 60 ชนิด จากการทดสอบโมเดลพบว่า มีความแม่นย า
ในการเรียนรู้ 93.19% และ Yao et al. (2020) ท าการ
จ าแนกไก่เพศผู้และเพศเมียด้วยด้วยสถาปัตยกรรม 6 
แ บ บ  คื อ  AlexNet, VGG-16, VGG-19, ResNet-18, 
ResNet-34, และ DenseNet-121 จากการทดสอบโมเดล
พบว่า VGG-19 ใช้การประมวลผล 5 รอบ มีความแม่นย า
มากที่สุด คือ 96.85%  

 
ตารางท่ี 1 ประสิทธิภาพของสถาปัตยกรรมที่ใช้ในการจ าแนกภาพไก่พื้นเมือง  
Architecture Activation 

Function 
Time 
(s) 

Epochs Accuracy (%) + SD Prediction  
(%) 

 Training  Validation  Testing  
LeNet-5 Tanh 243 10 21.23 + 0.10 23.16 + 0.82 21.45 + 0.49 17.59 + 0.57 

  414 20 22.14 + 0.43 25.20 + 0.52 22.72 + 0.58 26.11 + 0.96 
 ReLu 236 10 100 + 0.00 100 + 0.00 97.92 + 0.47 100 + 0.00 
  410 20 99.87 + 0.14 99.48 + 0.52 98.66 + 0.51 95.65 + 0.47 

AlexNet ReLu 3,510 10 13.19 + 0.04 8.85 + 0.49 14.73 + 0.98 13.04 + 0.97 
  7,103 20 15.56 + 0.76 10.43 + 0.51 14.73 + 1.06 15.22 + 0.48 

CNN1 ReLu 87 10 97.74 + 0.82 95.63 + 0.75 96.87 + 0.89 97.19 + 0.14 
  163 20 97.01 + 0.56 98.58 + 0.93 97.67 + 0.25 96.27 + 0.44 

CNN2 ReLu 94 10 98.33 + 0.84 97..61 + 0.95 97.93 + 0.27 95.67 + 0.59 
  178 20 98.44 + 0.39 98.96 + 0.78 98.48 + 0.40 96.67 + 0.85 

 
สรุป 

 
 การใช้เทคนิคการเรียนรู้เชิงลึกด้วยโครงข่าย
ประสาทเทียมแบบคอนโวลูชันในการจ าแนกไก่พื้นเมือง
พันธุ์ประดู่หางด า ผลลัพธ์ของการทดลองแสดงให้เห็นว่า 
สถาปัตยกรรมที่มีโครงสร้างอย่างง่าย ได้แก่ LeNet-5 

และ CNN2 ที่ใช้ฟังก์ชันกระตุ้น ReLU สามารถจ าแนก
ภาพไก่พื้นเมืองได้มีประสิทธิภาพเหมือนกัน โดยมีค่า
ความแม่นย าของการเรียนรู้ การตรวจสอบ และการ
ทดสอบ ใกล้เคียงกัน รวมถึงความถูกต้องของการท านาย
ผลด้วย ดังนั้นสามารถน าไปใช้ประโยชน์ในการตรวจความ
ถูกต้องของพันธุ์ไก่พื้นเมืองเพื่อลดปัญหาความผิดพลาดใน
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การคัดเลือกไก่พ่อแม่พันธุ์ส าหรับการปรับปรุงพันธุ์เพื่อ
การอนุรักษ์ไก่พื้นเมืองพันธุ์แท้ได้ แต่ก็มีข้อสังเกตว่า
สถาปัตยกรรมแบบ CNN2 มีข้อได้เปรียบในเรื่องการใช้
เวลาในการเรียนรู้น้อยกว่า LeNet-5 และในการทดลอง
ต่อไปจะเป็นการทดสอบในไก่พื้นเมืองที่ได้รับการรับรอง
สายพันธุ์จากกรมปศุสัตว์พันธุ์อื่นต่อไป โดยต้องพัฒนา
ปรับปรุงสถาปัตยกรรมให้สามารถจ าแนกไก่พื้นเมืองให้
สามารถท านายผลได้ถูกต้อง 100% 
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